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Abstract. Nowadays, social media platforms are widely used to publish and
consume spiritual content, reflecting the presence of a broad and diverse au-
dience seeking to exercise their faith online. In this context, Catholic digital
influencers stand out, sharing religious content using innovative language and
boasting a large number of followers. This work investigates the content pro-
duced by four prominent Catholic digital influencers: Bernardo Kuster, Paulo
Ricardo, Patrick Fernandes, and Jiilio Lancellotti. To achieve this, four data-
sets were constructed — one for each influencer — based on videos published
on YouTube. Next, the LDA and PTM algorithms were applied to identify la-
tent topics in each dataset. Subsequently, the LIWC tool was used to analyze the
emotional, cognitive, and structural components of the corresponding texts. The
findings reveal distinct discursive patterns, engagement strategies, and political-
religious positioning among the influencers, highlighting opposing narratives
and contrasting communicative styles

Resumo. Atualmente, as redes sociais sdo amplamente utilizadas para publi-
car e consumir mensagens de cardter espiritual, refletindo a presenca de um
publico amplo e diverso interessado em exercitar sua fé em ambientes digitais.
Nesse contexto, destacam-se os influenciadores digitais catolicos, que compar-
tilham conteiidos religiosos por meio de uma linguagem inovadora e retinem
um expressivo nimero de seguidores. Este trabalho investiga o contetido pro-
duzido por quatro influenciadores digitais catolicos de destaque: Bernardo
Kiister, Paulo Ricardo, Patrick Fernandes e Jilio Lancellotti. Para tal, foram
construidos quatro conjuntos de dados — um para cada influenciador — com
base nos videos publicados na plataforma YouTube. Em seguida, os algoritmos
LDA e PTM foram utilizados para identificar os topicos latentes em cada con-
junto analisado. Posteriormente, utilizou-se a ferramenta LIWC para examinar
0s componentes emocionais, cognitivos e estruturais dos textos. Os resulta-
dos revelam padroes discursivos, estratégias de engajamento e posicionamen-
tos politico-religiosos distintos, evidenciando narrativas e estilos comunicativos
completamente diferentes, muitas vezes contraditorios entre si.



1. Introducao

Atualmente, milhares de pessoas utilizam as redes sociais para publicar e consumir men-
sagens de natureza espiritual, o que indica a existéncia de um publico amplo e diversifi-
cado interessado em exercer sua fé em ambientes digitais. Nesse contexto, destacam-se
os influenciadores digitais catdlicos (IDCs), que compartilham contetidos religiosos por
meio de linguagens inovadoras e acumulam um nimero expressivo de seguidores. Esses
influenciadores tém adquirido relevancia crescente na formacao de opiniao e de valores
entre fiéis catdlicos, superando, em muitos casos, a propria estrutura oficial de ensino (ca-
tequese) mantida pela hierarquia da Igreja Catdlica [Medeiros et al. 2024]. Ademais, a
atuacao desses influenciadores vem se consolidando como uma tendéncia irreversivel no
campo religioso contemporaneo.

Este artigo tem como objetivo analisar o contetido discursivo compartilhado por
quatro dos principais influenciadores digitais catdlicos no Brasil — Bernardo Kiister,
Paulo Ricardo, Patrick Fernandes e Julio Lancellotti — por meio de videos publicados
em seus canais no YouTube. A escolha desses nomes foi baseada no nimero de se-
guidores durante o periodo analisado, considerando também a diversidade de estilos e
posicionamentos, conforme discutido anteriormente em [Medeiros et al. 2024].

Para viabilizar as andlises, foram construidos quatro conjuntos de dados distintos,
com base nas transcricdes dos videos publicados entre janeiro e maio de 2024. Para a
andlise dos principais temas abordados pelos influenciadores, foram aplicados os algorit-
mos Latent Dirichlet Allocation (LDA) [Blei et al. 2003] e Pseudo-document-based Topic
Modelling (PTM) [Zuo et al. 2016], selecionados por sua ampla utilizacdo e eficicia em
tarefas de descoberta de topicos latentes em textos longos. Em seguida, foi realizada a
extragdo e andlise das entidades nomeadas mais frequentes, utilizando técnicas de NER
(Named Entity Recognition), com o objetivo de mapear os principais personagens refe-
renciados nos discursos. A partir das entidades identificadas, foram realizadas buscas
textuais na ferramenta ElasticSearch, que permitiram identificar trechos representativos
para a caracterizacdo do discurso. Por fim, foi utilizada a ferramenta LIWC (Linguis-
tic Inquiry and Word Count) [Tausczik and Pennebaker 2010] para identificar e comparar
tracos emocionais, cognitivos e estruturais nos contetidos de cada influenciador.

A partir da andlise qualitativa dos tdpicos e trechos extraidos, foi possivel iden-
tificar quatro tendéncias discursivas predominantes entre os influenciadores analisados,
que aqui sdo interpretadas como diferentes modos de atuagdo. Tais categorias nao foram
identificadas de forma automética, mas emergiram da andlise dos dados, em didlogo com
a literatura.

O primeiro modo foi identificado como “extremo conservadorismo”, caracteri-
zado por uma oposicdo veemente a doutrina social da Igreja e pela defesa de uma eco-
nomia ultraliberal, mesmo que isso implique deslegitimar a autoridade do Papa e do Ma-
gistério [Oro 1996, McConahay 2023]. O segundo, denominado conservadorismo, busca
preservar os valores e a identidade catdlica tradicional, rejeitando ideias consideradas
modernas ou seculares [Villaca 2006, Passos 2021]. O terceiro modo, chamado “isen¢ao
programada”, foca em contetidos espirituais e devocionais, com pouca ou nenhuma re-
feréncia a questdes sociopoliticas [Medeiros et al. 2024]. Por fim, o quarto modo, iden-
tificado como “ativismo progressista”, prioriza pautas sociais € prega uma Igreja mais
aberta e engajada com os desafios contemporaneos [Dias 2012, Campos 2022].



Cabe ressaltar que as tendéncias discursivas identificadas ndo sdao absolutas nem
exclusivas, mas sim aproximacOes analiticas baseadas em padrdes observados nos da-
dos. A metodologia utilizada, embora aplicada ao contexto brasileiro, pode ser replicada
em estudos sobre influenciadores religiosos em outros contextos culturais e plataformas
digitais.

O restante deste artigo estd estruturado da seguinte forma: a Secdo 2 apresenta
os trabalhos relacionados; a Secdo 3 descreve a metodologia utilizada e os conjuntos de
dados construidos; a Secao 4 detalha as andlises realizadas; e, por fim, a Sec¢do 5 apresenta
as conclusdes obtidas e sugere possiveis desdobramentos futuros.

2. Trabalhos Relacionados

Virios estudos recentes tém explorado o uso de redes sociais como espagos de disputa
simbdlica e ideoldgica, especialmente em contextos polarizados ou religiosos. Nesta
secdo, discutem-se os principais trabalhos relacionados ao tema, com €nfase nas meto-
dologias utilizadas e nas contribui¢des em relacio a presente pesquisa.

Em [Ebeling et al. 2020], os autores analisaram como a polarizac¢do politica in-
fluencia o comportamento de grupos com visdes opostas, tomando como base o debate
publico sobre a COVID-19 no Brasil. Dois grupos de usuarios do Twitter foram seleci-
onados — os “Cloroquiners” e os “Quarenteners” — e submetidos a uma andlise com-
posta por quatro etapas: (i) inferéncia da orientacdo politica com base em interagdes e
conteddo; (ii) aplicacdo de modelagem de tépicos para medir a coesdo tematica dos dis-
cursos; (iii) andlise de redes para identificar comunidades e sua estrutura relacional; e (iv)
exame linguistico para inferéncia de aspectos psicoldgicos. O estudo destaca a influéncia
da identidade politica na formacao discursiva, mas se limita a textos curtos (fweets) € nao
contempla o discurso religioso, ao contrario do presente trabalho.

No trabalho apresentado por [Brum et al. 2020], foi realizada a caracterizagdo de
mais de 56 milhdes de tweets em portugu€s durante 70 dias da pandemia. A andlise
baseou-se em frequéncia de termos, agrupamento por hashtags e identificacao de temas
recorrentes. As mensagens giravam majoritariamente em torno de temas politicos e sa-
nitdrios, como quarentena, uso de hidroxicloroquina e aglomeracdes. Embora o volume
de dados seja expressivo, o enfoque € quantitativo-descritivo e pouco se aprofunda em
questdes emocionais ou discursivas complexas, como as que abordamos por meio de fer-
ramentas como o LIWC.

O estudo descrito em [Ebeling et al. 2023] propde um framework de anélise mul-
tidimensional, combinando coleta de dados, inferéncia de inclinacdo politica, andlise
topoldgica de redes, modelagem hibrida de tdpicos e caracterizacdo de fontes de
informacdo. O foco do trabalho de [Ebeling et al. 2023] é o alinhamento politico, en-
quanto o presente artigo concentra-se no discurso religioso e suas variagdes ideoldgicas.

Em [Jacintho et al. 2020], os autores conduziram uma profunda andlise das
elei¢des presidenciais brasileiras com base em padrdes temporais e geograficos. O estudo
utilizou agrupamentos geolocalizados e séries temporais para tragar o comportamento do
eleitorado. Apesar de abordar comportamento politico, o enfoque é macrossocioldgico e
nao textual/discursivo, o que distancia sua abordagem da proposta deste artigo.



[Guimaraes et al. 2022] analisaram a estrutura e o conteido de propagandas elei-
torais antecipadas no Twitter, em periodos pré-eleitorais (2016, 2018 e 2020). Foi ob-
servada a prevaléncia de discursos negativos ou neutros € uma estrutura textual relativa-
mente constante. O estudo compartilha o interesse em padrdes discursivos, mas trata de
mensagens explicitamente politicas e publicitdrias, enquanto o presente trabalho aborda
manifestacoes religiosas e espirituais.

Em [Silva et al. 2021], foram utilizados algoritmos de modelagem de topicos para
resumir comentarios sobre projetos de lei no Congresso Nacional. A metodologia incluiu
uma técnica de incorporacdo de sentengas para gerar representacdes vetoriais de textos
em portugués, permitindo agrupamento temdtico automdtico. Esse estudo dialoga direta-
mente com a modelagem de tépicos presente neste trabalho, embora o corpus seja juridico
e a analise se restrinja a contetido racional-argumentativo.

Ja o trabalho de [Melo et al. 2024] explora o uso de stickers (adesivos) com fins
politicos em grupos publicos do WhatsApp no Brasil. A anélise abarcou padrdes visu-
ais, frequéncia de envio e conotacdes ideoldgicas dos stickers, com base em uma grande
amostragem. Apesar do objeto ser multimodal (visual e textual), o estudo destaca como
midias alternativas também atuam na formacgao de discursos, aspecto convergente com
nossa investigacao sobre plataformas digitais religiosas.

Em sintese, os trabalhos relacionados utilizam diversas técnicas relevantes, como
modelagem de tépicos, andlise de redes e inferéncia semantica. No entanto, poucos ex-
ploram a dimensao religiosa da comunica¢ao em ambientes digitais, tampouco aplicam
uma abordagem integrativa que combina LDA, PTM, NER, ElasticSearch e LIWC sobre
um corpus extenso de transcri¢des. Este trabalho contribui, portanto, ao preencher essa
lacuna, oferecendo uma andlise sistemaética do discurso religioso e ideolégico em midias
sociais.

3. Materiais e Métodos

Esta secao descreve o delineamento metodologico adotado neste estudo, contemplando
a selecdo dos influenciadores, a coleta e transcri¢do dos videos, a preparacdo dos da-
dos textuais e as andlises aplicadas para identificar padrdes tematicos, discursivos e
psicolinguisticos. Todos os scripts utilizados no processo de coleta, transcri¢do, pré-
processamento e andlise estdo disponiveis publicamente em nosso repositério no GitHub',
assegurando a reprodutibilidade da pesquisa.

3.1. Selecao dos Influenciadores e Escopo do Estudo

Foram selecionados quatro influenciadores digitais catélicos com ampla atuacao no You-
Tube e diferentes perfis de comunicacao: Bernardo Kuster, Paulo Ricardo, Patrick Fernan-
des e Jalio Lancellotti. A selecao foi baseada em dois critérios principais: (i) nimero de
inscritos nos canais; e (ii) diversidade de posicionamentos religiosos e sociais, conforme
reconhecido em estudos prévios [Medeiros et al. 2024]. O periodo de coleta compreende
publicagdes entre 1° de janeiro e 5 de maio de 2024.

Vale ressaltar que o padre Fabio de Melo, embora relevante, nao foi incluido por
nao ter publicado videos no periodo analisado. O YouTube foi escolhido como fonte por
permitir discursos mais extensos e espontineos, ideais para andlise tematica e emocional.

"https://github.com/jmmfilho/influenciadorescatolicos



3.2. Coleta, Transcricao e Preparacao dos Dados

A coleta foi realizada por meio da API oficial do YouTube?, utilizando a biblioteca
googleapiclient.discovery. Um script em Python foi desenvolvido para ob-
ter os metadados dos videos (titulo, data, descricdo, duracdo, nimero de visualizagdes,
curtidas e comentdrios). Os videos foram baixados com yt—-dlp e os dudios extraidos
via f fmpeg em MP3 (192 kbps).

A transcricdo foi feita com o modelo Whisper da OpenAl®, via Torch. O modelo
foi escolhido por sua alta acurdcia em portugués. A validacdo foi realizada por amostra-
gem: trechos dos dudios foram escutados manualmente e comparados com o texto trans-
crito, verificando-se elevada fidelidade semantica, mesmo com pequenas imperfei¢cdes de
pontuacao ou ortografia. As transcri¢des foram armazenadas em arquivos CSV, um para
cada influenciador, contendo o identificador do video e o texto correspondente. A Ta-
bela 1 apresenta um resumo dos canais analisados, enquanto a Tabela 2 mostra estatisticas
bésicas dos textos transcritos.

Tabela 1. Caracteristicas Gerais dos Canais Analisados

| Influenciador | N°de Inscritos | Quantidade de Videos | Duragciio Total dos Videos |
Bernardo Kuster 1.000.000 14 9h54min
Paulo Ricardo 1.840.000 310 76h08min
Patrick Fernandes 258.000 97 51h47min
Jdlio Lancellotti (OArcanjoNoAr) 92.600 197 39h22min

Tabela 2. Estatisticas dos Textos Transcritos por Influenciador

Estatistica Bernardo Kuster | Patrick Fernandes | Paulo Ricardo | Julio Lancellotti
Média de Caracteres 37.501 13.880 195 260
Desvio-Padrao (Carac.) 31.583 19.271 128 110
Média de Tokens 6.604 2.536 35 46
Desvio-Padrao (Tokens) 5.604 3.511 23 20
Minimo de Tokens 1.828 10 1 1
Maiximo de Tokens 23.080 12.779 112 89
Caracteres Unicos 99 134 78 83

Total de Caracteres 525.018 1.346.384 59.721 50.892

As diferencas de volume de dados entre os influenciadores refletem a dindmica

propria de cada canal: enquanto alguns publicam poucos videos longos (como Bernardo
Kuster), outros preferem contetidos curtos e frequentes (como Paulo Ricardo). Essa hete-
rogeneidade € uma caracteristica empirica relevante da amostra, e ndo uma limitagao.

No contexto deste trabalho, um foken refere-se a qualquer unidade 1éxica identi-
ficada durante a tokenizacdo dos textos — geralmente uma palavra, nimero ou simbolo
relevante. As contagens de fokens apresentadas na Tabela 2 consideram a transcri¢ao
integral, sem remogado de stopwords, visando preservar a estrutura linguistica para ferra-
mentas como o LIWC. Para modelagem de topicos, as stopwords foram removidas com
base em listas padrdo para o portugués.

’https://developers.google.com/youtube/v3
Shttps://github.com/openai/whisper



Observa-se ainda, na Tabela 2, a ocorréncia de videos com apenas 1 token nos
conjuntos de Paulo Ricardo e Julio Lancellotti. Esses casos correspondem a videos ex-
tremamente curtos ou com conteido predominantemente nao verbal, como vinhetas ou
transmissdes com fundo musical. Foram mantidos por completude estatistica, mas des-
considerados nas anélises temadticas e linguisticas.

3.3. Etapas da Analise dos Dados
3.3.1. Reconhecimento de Entidades Nomeadas

Entidades nomeadas (ou Named Entities, em ingl€s) sdo expressdes textuais que represen-
tam elementos especificos e bem definidos do mundo real, geralmente com nome préprio.
O Reconhecimento de Entidades Nomeadas (ou Named Entity Recognition - NER € uma
tarefa que consiste em detectar automaticamente entidades nomeadas em um determinado
texto, além de classificd-las em categorias predefinidas (pessoas, organizacgdes, lugares,
valores monetarios, datas e horarios) [Hu et al. 2024]. Neste trabalho, a biblioteca SpaCly,
juntamente com um modelo pré-treinado para portugués, foi utilizada para reconhecer
entidades nomeadas [Schmitt et al. 2019]. As entidades nomeadas mais frequentes no
vocabuldrio de um determinado influenciador podem fornecer “insights” sobre suas pre-
feréncias e posi¢des ideoldgicas.

3.3.2. Busca Textual com ElasticSearch

Um motor de busca textual é um sistema computacional que realiza operacdes de
indexacdo, recuperacdo e ranqueamento de documentos textuais com o objetivo de res-
ponder eficientemente a consultas em linguagem natural ou formal. O Elasticsearch € um
motor de busca textual distribuido, o qual foi projetado para indexar, pesquisar e analisar
grandes volumes de dados em tempo real [Kim and Kim 2022]. As transcri¢des obtidas a
partir dos videos publicados pelos influenciadores em seus canais do YouTube foram inde-
xadas utilizando o ElasticSearch. Desta forma, foi possivel utilizar as entidades nomeadas
previamente identificadas com a finalidade de recuperar os trechos onde estas ocorrem.
Esses textos foram analisados manualmente, a fim de obter maiores informacdes sobre o
discurso de cada influenciador.

3.3.3. Analise de Polaridade

A andlise de polaridade é uma técnica de Processamento de Linguagem Natural (PLN)
que visa identificar automaticamente a valéncia emocional expressa em um texto,
atribuindo-lhe uma categoria polar (positiva, negativa ou neutra) com base no contetido
lexical, semantico ou contextual [Zhang et al. 2023]. Para realizar a andlise de polari-
dade, os textos foram segmentados em blocos de 1.000 rokens, utilizando ferramentas
da biblioteca NLTK. Essa estratégia teve por finalidade assegurar maior comparabilidade
entre os textos analisados.



3.3.4. Modelagem de Topicos

A Modelagem de tépicos (Topic Modeling) é um método estatistico de descoberta nao
supervisionada de temas latentes (topicos) em um corpus textual, agrupando palavras
que frequentemente ocorrem juntas e associando-as a topicos interpretaveis. Neste
trabalho, os algoritmos LDA (Latent Dirichlet Allocation) [Blei et al. 2003] e PTM
(Pseudo-document-based Topic Model) [Zuo et al. 2016] foram utilizados para identifi-
car os topicos mais representativos de cada influenciador. O nidmero de tépicos k va-
riou de 2 a 30, sendo escolhida a configuracdo 6tima com base na métrica de coeréncia
C_V [Roder et al. 2015]. A avaliagdo da qualidade dos t6picos foi realizada a partir das
métricas C_V, NPMI (Normalized Pointwise Mutual Information) [Bouma 2009], diver-
sidade e IRBO (Inverted Rank-Biased Overlap) [Corsi and Urbano 2024], conforme im-
plementado na biblioteca OCTIS [Terragni et al. 2020].

3.3.5. Analise Linguistica

A ferramenta LIWC (Linguistic Inquiry and Word Count) é um software baseado em
diciondrios que analisa textos e fornece estatisticas sobre a frequéncia de palavras per-
tencentes a categorias psicoldgicas, sociais e linguisticas, permitindo inferéncias sobre o
estado emocional, estilo de linguagem e tragcos cognitivos do autor [Carvalho et al. 2019].
Neste trabalho, a andlise psicolinguistica dos textos transcritos foi realizada com o di-
cionario LIWC 2007 adaptado ao portugués brasileiro [Balage Filho et al. 2013], o qual
contempla 64 categorias distribuidas entre dimensodes psicoldgicas, linguisticas e soci-
ais. Esse tipo de andlise permite identificar, por exemplo, se um influenciador utiliza
mais frequentemente uma linguagem individualista ou coletiva, expressdoes emocionais
ou racionais, termos associados a autoridade ou a empatia. Esses padrdes auxiliam na
interpretacdo do estilo comunicacional de cada influenciador analisado.

4. Analise de Dados

Esta secdo apresenta os principais resultados obtidos por meio da aplicacdo de diferen-
tes técnicas de andlise textual sobre os conteudos publicados por influenciadores digi-
tais catdlicos no YouTube. Sdo descritas as andlises de entidades nomeadas, polaridade,
tépicos e aspectos psicolinguisticos com o LIWC.

4.1. Analise de Entidades Nomeadas e de Discurso

Como mencionado anteriormente, uma entidade nomeada € uma expressao que pode ser
extraida de um texto e € essencial para compreender, concluir ou ignorar um determinado
contexto ou a¢do. O reconhecimento de entidades nomeadas tem por finalidade identifi-
car entidades presentes em um texto, bem como classificé-las dentro de um conjunto de
categorias predefinidas. A Tabela 3 ilustra as dez entidades nomeadas mais frequentes
nos discursos de cada um dos influenciadores estudados.

A partir das entidades nomeadas mais frequentes, foram realizadas buscas com
a ferramenta ElasticSearch*, a fim de localizar trechos com potencial de representar os
discursos mais relevantes ou recorrentes. A Tabela 4 apresenta exemplos desses trechos.

‘https://www.elastic.co/pt/elasticsearch



Tabela 3. Principais Entidades Nomeadas

Influenciador Entidades Nomeadas

Paulo Ricardo Pai do Filho e do Espirito Santo, Deus, Senhor, Jesus, Evangelho, Igreja, An-
tigo Testamento, Satanas, Dez Mandamentos e Quaresma

Bernardo Kuster | Deus, Cristo, Brasil, Jesus, Biblia, Lutero, Papa Francisco, Invencivel, Sa-
tanas e Bom Combate

Julio Lancellotti | Padre Jilio, Jesus, Senhor, Deus, Brasil, Lucas, Mateus, Papa Francisco,
Evangelho e Nossa Senhora Aparecida

Patrick Fernandes | Senhor, Deus, Jesus Cristo, Pedro, Cordeiro de Deus, Osana, Maria,
Paroquia e Evangelho

Analisando a Tabela 4, pode-se observar que o influenciador Bernardo Kuster re-
corre frequentemente a polémica e ao confronto para gerar engajamento, enquanto Paulo
Ricardo apresenta discursos de formacdo, com énfase em doutrina e dogmas. Patrick
Fernandes foca em mensagens devocionais € de auto-referéncia, € os contetudos de Julio
Lancellotti, no periodo analisado, foram majoritariamente compostos por manifestagoes
de apoio devido a repercussao de dentincias contra ele.

A Figura 1 ilustra a distribuicdo da polaridade de trechos de 1.000 tokens das
transcrigdes dos videos analisados. Observe que o influenciador Patrick Fernandes tende
a ter mensagens mais positivas, ja que seu conteido € mais devocional. Padre Ricardo
apresenta um conteido mais neutro, uma vez que os videos eram majoritariamente for-
mados por homilias e divulgacdo de cursos. As mensagens mais positivas ou altamente
negativas, em geral, foram publicadas pelos influenciadores Bernardo Kuster e Julio Lan-
cellotti.

Distribuigdo de Polaridade dos Diferentes Influenciadores

Bernardo P Kuster
Patrick Fernandes
Paulo Ricardo
Julio Lancelloti
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Figura 1. Distribuicao da Polaridade das Transcrigoes dos Videos Analisados



Tabela 4. Principais Trechos dos Conjuntos de Dados Analisados

Influenciador

Texto

Categoria

Bernardo K.

as enciclicas que francisco ja fez até agora que sdo alta-
mente criticaveis né eu sou livre para fazer isso ...

Rompimento

Bernardo K.

por exemplo eu denunciei sozinho a articulacido entre a
cupula da cnbb e a cipula do pt ... campanha da fraternidade
cheia de escandalos e coisas podemos dizer até anticatdlicas

Rompimento

Bernardo K.

... falsos profetas no mesmo modo e ndo tem entre vés falsos
doutores como lutero que introduzirdo seitas ...

Intolerancia

Bernardo K.

. 0 governo bolsonaro que aumentou a quantidade de armas
reduziu o nimero de homicidios

Ideologia

Bernardo K.

. esse padre ali o padre pedro paulo esta sacrificando a ver-
dade no altar da tolerancia ... esse padre af visita terreiros de
umbanda... dom orlando se vocé€ ndo se converter tu vai pro
inferno ... o padre julio lancelotti que ¢ um comunista nato

Conflito

Paulo R.

... arazdo de ser desse curso meus queridos é para vocés para-
rem de matar a vida eterna e alimenta-la essa € a razdo de ser
do curso ...

Curso

Paulo R.

esse curso das navegagdes portugueses ndo € um curso
de ideologia portuguesa seja ela de direita de esquerda uma
exaltacdo da nagdo portuguesa ...

Curso

Paulo R.

o inferno existe gente e nds estamos fazendo esse curso
aqui exatamente por qué por duas coisas uma coisa positiva e
uma coisa negativa ...

Curso

Paulo R.

... aigreja sempre considerou que judas estava no inferno néo
tem como ter a esperanca de que nao haja ninguém no inferno
¢ impossivel o inferno estd cheio de bilhdes de demdnios ndo
tem como estar vazio ...

Polémica

Patrick F.

€ tao bonito quando as pessoas chegam para a gente e diz as-
sim nossa como que vocé transmite uma luz bonita como que
vocé transmite uma paz como que voc€ transmite uma alegria

. meu deus como que as pessoas notam quando a gente tem
algo diferente a oferecer para elas ndo é verdade ...

Auto-
referéncia

Patrick F.

. corag@o se anima eu acho e isso porque a gente estd tendo
a vigilia na nossa paréquia em mais dois lugares ...

Devocgao

Jualio L.

... acoleta nacional para a campanha da fraternidade seré feita
no préximo domingo e o objetivo desta coleta € apoiar projetos
nas pardquias nas dioceses espalhados por todo o brasil que
tenham a marca da solidariedade e da amizade social

Campanha

Julio L.

. ndo nos enganemos essa campanha odiosa contra o padre
julio faz parte de uma articulag@o nacional e internacional con-
tra a cnbb e contra o papa francisco ....

Apoio

Julio L.

... total apoio a luta do padre jdlio que defende os excluidos
os de baixo que defende os pobres ...

Apoio




4.2. Modelagem de Topicos

Os métodos utilizados para modelagem de topicos foram o Latent Dirichlet Allocation
(LDA) e o Pseudo-document-based Topic Model (PTM) [Zuo et al. 2016]. A avaliacao
considerou as métricas de coeréncia (C_V e NPMI) [Campagnolo et al. 2022] e diversi-
dade (IRBO e Diversidade). A implementacdo do IRBO foi baseada no cédigo descrito
em [Terragni et al. 2021]. Tanto para o LDA quanto para o PTM, o nimero de topicos
(k) para cada conjunto de dados foi definido utilizando-se a maximizac¢do da coeréncia
C_V, variando-se k de 2 a 30. A Tabela 5 ilustra a quantidade de topicos identificada para
cada combinacdo entre os método de modelagem de tépicos explorados e os influencia-
dores estudados. Ja a Tabela 6 exibe os valores obtidos para as métricas de coeréncia e
diversidade nos diferentes cendrios investigados.

Tabela 5. Quantidade de Topicos

Quantidade de Toépicos
LDA PTM
Julio Lancellotti 4 10
Patrick Fernandes 4 10
Paulo Ricardo 8 10
Bernardo Kuster 10 10

Tabela 6. Métricas para Avaliacao da Qualidade dos Tdpicos

Influenciador LDA PTM

NPMI | C_V | IRBO | Diversidade | NPMI | C_V | IRBO | Diversidade
Paulo -0.067 | 0.590 | 0.687 0.700 -6.354 | 0.599 | 0.788 0.488
Bernardo -0.096 | 0.470 | 0.648 0.350 -0.157 | 0.676 | 0.081 0.891
Patrick -0.064 | 0.383 | 0.426 0.650 -0.073 | 0.558 | 0.049 0.755
Julio -0.239 | 0.446 | 0.715 0.700 -0.268 | 0.723 | 0.118 0.919

A Tabela 7 ilustra os principais tépicos identificados utilizando-se o algoritmo
LDA. Observe que os Tépicos 1 e 3 do influenciador Paulo Ricardo se concentram nos
cursos por ele ofertados, enquanto os Topicos 2 e 4 se referem as homilias dominicais.
No caso de Bernardo Kuster, o Topico 1 associa-se a discursos de castigo, o Topico 2
remete a Pdscoa, e os Topicos 3 e 4 abordam temas ligados a fé na Igreja. Para Jilio
Lancellotti, os Tépicos 1, 3 e 4 agrupam manifestacdes de apoio, e o Tépico 2 evoca
o domingo de Pascoa. Ja Patrick Fernandes apresenta topicos mais homogéneos, com
énfase devocional.

A Tabela 8 exibe os principais topicos identificados utilizando-se o algoritmo
PTM. Observe que os Topicos 1 e 2 de Paulo Ricardo correspondem as missas dominicais,
o Topico 3 trata de cursos e o Topico 4 aborda temas da modernidade, como revolugdo
francesa e aborto. Em Bernardo Kuster, o Tépico 1 aponta criticas a padres divergentes,
o Tépico 2 refere-se a um curso, o Tépico 3 aborda o celibato e o marxismo, e o Tépico
4 reflete intolerancia religiosa. Os Topicos 1 e 2 de Jilio Lancellotti concentram men-
sagens de apoio, o Tépico 3 refere-se a missas, e o Topico 4 foca em sua paroquia. Em
Patrick Fernandes, os Topicos 1, 2 e 4 sdo devocionais, e o Topico 3 destaca elementos
auto-referenciais.



Tabela 7. Topicos Gerados pelo LDA

Tépico Paulo Ricardo Bernardo Kuster Jilio Lancellotti Patrick Fernandes

Tépico 1 curso, mandamen- | inferno, morte, | padre, julio, lance- | senhor, deus, jesus,
tos, pecado, graga, | jesus, mortos, rei, | lotti, senhor, anos, | gente, vida, cristo,
navegacoes, aula, | és, poderoso, poder, | apoio, paulo, pessoas | fazendo, amor
peca gléria

Tépico 2 feliz, domingo, que- | pascoa, primavera, | padre, jilio, trabalho, | deus, senhor, gente,
ridos, irmdos, ale- | data, terra, do- | domingo, dia, gente, | parte, jesus, vida, fa-
gria, respeito, evan- | mingo, calendario falar, jesus, senhor, | zendo, cristo, santo
gelho apoio

Topico 3 vez, importante, | deus, fé, igreja, | jilio, padre, nome, | senhor, deus, 14, luz,
deus, mandamentos, | gente, 14, agora, | luta, jesus, ola, anos, | terra, santo, vida,
pastor, fé, histéria, | tranquilo, pessoas, | senhor, lancelotti, | amor, igreja, espirito
vendo mundo, fazer querido

Tépico 4 evangelho,  jesus, | deus, igreja, pode, | padre, julio, lance- | parte, fazemos, se-
hoje, nome, irmidos, | dignidade, gente, fé, | lotti, paulo, nome, | nhor, deus, vida, je-
queridos, filho, pai pessoas, ter, agora trabalho, hoje, rua, | sus, sebastido, santo,

miguel, ola cristo
Tabela 8. Topicos Gerados pelo PTM

Tépico Paulo Ricardo Bernardo Kuster Jilio Lancellotti Patrick Fernandes

Tépico 1 grande, alegria, | deus, jesus, padre, | alguma, pessoas, cui- | senhor, adorar,
irmdos, dia, queri- | falando, quer, dizer, | dado, penitencidria, | santo, verbo, evan-
dos, irmas, igreja, | negécio, vezes, en- | degradante, acusar, | gelho, rogai, eleicdo,
dias, celebramos sino preconceitos oracao, osana, inter-

cessao

Topico 2 primeira, tema, | invencivel, bom, trabalho, | faz, agora, dentro,
tempestade, celebre- | formacao, aula, | anos, conheco, | coracao, tempo,
mos, ondas, barca, | aulas, defesa, de- | exemplo, vida, pdo, | cruz, dor, mal, pe-
pequena, assustada fender, religides, | pastor, cristdo, teste- | cado, evangelho,

voce, ataques, valor, | munha, comunidades | inteiro, presenga,
preparar recebe, experiéncia

Tépico 3 portugal, histéria, | igreja, padre, casa- | professora, igreja, | diante, alguém, pes-
mundo, concu- | dos, castidade, celi- | senhor, missa, horas, | soa, tao, coisas, di-
piscéncia, fé, refle- | bato, papa, proprie- | domingo, poder, | zer, certeza, sinto,
tir, poema, infante, | dade, mulher, mar- | unesp, vereadores, | confianca, mim
enrique xismo titulo

Tépico 4 aborto, francesa, | paganismo, re- | nome, miguel, | fazendo, gente, parte,
franca, revolucdo, | ligides, sociedade, | paroquia, jilio, co- | projeto, mostrai-me,
constitui¢do, resul- | conhecimento, teo- | munidade, arcanjo, | conversao, cami-
tando, decapitacdo, | ria, antiga, doutrina, | participo, conhego, | nhos, realidade,
ird, reverter, dor, | século, magia, | pertenco, moca, | comunhaio, eleicdo
matando agenda, moral capela




4.3. Analise Linguistica

Para examinar os aspectos emocionais, cognitivos e estruturais dos textos em cada
conjunto de dados, utilizou-se a ferramenta LIWC. O LIWC emprega um di-
ciondrio de palavras desenvolvido para o portugués do Brasil (LIWC 2007 Portugués)
[Balage Filho et al. 2013], que inclui 127.149 palavras, cada uma associada a uma ou
mais categorias. Essas categorias representam diversas perspectivas linguisticas e psi-
coldgicas, totalizando 64 no total. A Tabela 9 exibe a quantidade de categorias com
diferencas estatisticas significativas entre os pares de conjuntos de dados analisados. O
elevado nimero de categorias com diferencas estatisticas confirma que os estilos comuni-
cacionais dos influenciadores analisados s@o linguisticamente distintos.

Tabela 9. Quantidade de Categorias do LIWC com Diferengas Significativas

J. Lancellotti B. Kuster P. Fernandes Paulo Ricardo
J. Lancellotti - 65.6% (42) 54.7% (35) 60.9% (39)
B. Kuster 65.6% (42) - 90.6% (58) 67.2% (43)
P. Fernandes 54.7% (35) 90.6% (58) - 70.3% (45)
Paulo Ricardo | 60.9% (39) 67.2% (43) 70.3% (45) -

5. Conclusoes e Trabalhos Futuros

Este trabalho investigou o conteido produzido por quatro influenciadores digitais
catdlicos de destaque: Bernardo Kiister, Paulo Ricardo, Patrick Fernandes e Juilio Lan-
cellotti. Para tal, foram construidos quatro conjuntos de dados — um para cada influ-
enciador — com base nos videos publicados na plataforma YouTube. Em seguida, os
algoritmos LDA e PTM foram utilizados para identificar os topicos latentes em cada con-
junto analisado. Posteriormente, utilizou-se a ferramenta LIWC para examinar os compo-
nentes emocionais, cognitivos e estruturais dos textos. Os resultados revelaram padroes
discursivos, estratégias de engajamento e posicionamentos politico-religiosos distintos,
evidenciando narrativas e estilos comunicativos completamente diferentes, e por vezes
contraditorios.

Uma limitacdo importante desta pesquisa estd relacionada ao periodo da coleta,
que abrangeu a Quaresma — um dos momentos litirgicos mais relevantes do calendério
catdlico. Esse recorte temporal pode ter influenciado o tom ou a natureza dos discur-
sos analisados, tornando-os eventualmente mais moderados, introspectivos ou voltados
a reflexdo espiritual. Investigacdes futuras podem considerar diferentes periodos do ano
litdrgico para avaliar possiveis variacdes sazonais no conteddo e no estilo comunicacional
desses influenciadores.

Como sugestdes para trabalhos futuros, propde-se: (i) a anélise longitudinal dos
canais, de modo a capturar transformacgdes discursivas ao longo do tempo; (ii) a inclusao
de outros influenciadores e plataformas digitais, ampliando a representatividade e diver-
sidade dos discursos religiosos analisados; (iii) a combinagdo de analise textual com in-
dicadores de engajamento (curtidas, comentdrios, compartilhamentos) para correlacionar
estratégias discursivas e impacto junto ao publico; e (iv) a utilizagdo de métodos de andlise
visual e sonora para capturar dimensdes multimodais da comunicacdo religiosa digital.
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