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Com a popularização dos Grandes Modelos de Linguagem (Large Language
Models – LLMs), seu uso se intensificou e os domı́nios de aplicação se expandiram
[Denny et al. 2024]. Dentre esses domı́nios, destacam-se os assistentes de erro, que for-
necem feedback para auxiliar os usuários na realização correta de uma tarefa, como o
Copilot [Wermelinger 2023] e outros. Entre os tipos de feedback que podem ser for-
necidos, é possı́vel solicitar aos modelos mais informações sobre o problema, detalhes
sobre o erro atual e como resolvê-lo ou dicas de como prosseguir, também conhecidas
como dicas de próximo passo. Estas dicas são particularmente relevantes em contextos
como o ensino de programação, no qual os estudantes realizam atividades suscetı́vel à
segmentação em passos. Diversos autores têm trabalho na avaliação da eficácia dessas di-
cas [Roest et al. 2024, Birillo et al. 2024, Agrawal et al. 2024, Roest 2023]. Em grande
parte, essas dicas são fornecidas pelos professores para auxiliar os alunos. No entanto,
em turmas numerosas, o feedback individualizado pode se tornar inviável. Além disso,
muitos estudantes não conseguem receber retorno dos professores em tempo hábil. Diante
desse cenário, este trabalho propõe a construção de um ambiente virtual de aprendizagem
que integra um editor de código e um agente emissor de dicas de próximo passo utili-
zando LLMs. Além de login e lista de atividades, o ambiente inclui um editor de código.
O editor conta com um espaço para codificação, um console para entrada e saı́da de dados
e botões para exibir a descrição da atividade, exibir a próxima dica e executar o código.
O sistema foi projetado para ser executado em navegadores. Utilizamos o Skulpt como
interpretador Python, além do modelo GPT-4.0 para geração de dicas. As tecnologias em-
pregadas foram HTML, CSS, JavaScript, PHP e MySQL. A descrição das atividades e os
passos necessários para sua conclusão são armazenados no banco de dados e consultados
no momento da requisição via API da OpenAI. Para a formulação dos prompts, utilizamos
a estratégia few-shot, fornecendo ao modelo alguns exemplos de perguntas e respostas a
serem seguidos. Além desses exemplos, o prompt inclui a descrição da atividade, a lista
de passos necessários para sua conclusão, o código atual do estudante e uma solicitação.
Ao acessar a plataforma, o estudante escolhe uma atividade para realizar. Todos os botões
referentes às atividades direcionam para o editor, onde é exibida a descrição da atividade.
O principal objetivo dessa ferramenta é que o modelo forneça, de forma clara, a próxima
ação que o estudante deve realizar com base no seu estado atual. Como trabalhos futuros,
pretendemos desenvolver uma interface para o cadastro de questões pelos professores, um
sistema de geração automática da lista de passos necessários para a conclusão da atividade
utilizando LLMs e um mecanismo de validação desses passos pelos docentes.
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