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Abstract. Educational Data Mining (EDM) has emerged as an effective appro-
ach for investigating challenges within the educational context. School dropout,
in particular, is a recurring phenomenon that affects many educational instituti-
ons and has been widely studied using EDM and Machine Learning techniques.
The quality of such analyses largely depends on the selection of appropriate data
sources — those that are comprehensive, accessible, rich in relevant attributes,
and sufficiently large. In this context, this study aims to map and characterize
the data sources used in EDM research focused on school dropout. The analysis
considers aspects such as dataset size, number of attributes, availability (public
or private), and types of data used.

Resumo. A Mineracdo de Dados Educacionais (MDE) tem se consolidado
como uma abordagem eficaz para investigar desafios no contexto educacional.
A evasdo escolar, por sua vez, é um fendomeno recorrente que afeta diversas
instituigcoes de ensino e tem sido amplamente estudada com o apoio de técnicas
de MDE e Machine Learning. A qualidade das andlises realizadas depende,
em grande parte, da escolha de bases de dados adequadas — que sejam abran-
gentes, acessiveis, ricas em atributos relevantes e com volume suficiente. Neste
contexto, este trabalho propée mapear e caracterizar as fontes de dados utiliza-
das em estudos de MDE voltados a evasdo escolar. Sdo considerados aspectos
como o tamanho das bases, quantidade de atributos, disponibilidade (piiblica
ou privada) e os tipos de dados analisados.

1. Introducao

A Mineragdo de Dados (MD, do inglés Data Mining) tem se consolidado como uma
ferramenta estratégica para explorar grandes volumes de dados e extrair conhecimentos
relevantes em diferentes areas do saber. No contexto educacional, essa abordagem d4 ori-
gem a Mineracdo de Dados Educacionais (MDE), um campo de estudo voltado a andlise
de dados provenientes de ambientes educacionais [Baker et al. 2011], com o objetivo de
apoiar decisoes, identificar padrdes e propor intervengdes que melhorem a qualidade da
educacdo, como demonstrado em [Santos et al. 2025]. Um dos temas mais recorrentes
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nesse campo € a evasio escolar — um fendmeno complexo que representa a saida prema-
tura de estudantes das instituicdes de ensino, sem a conclusdo do curso, e que impacta di-
retamente nos indicadores de desempenho e na permanéncia estudantil, além de prejuizos
econdmicos e organizacionais para as institui¢coes de ensino [Silva and Sampaio 2022].

Para que estudos em MDE possam ser realizados de maneira eficaz, a disponibili-
dade e a qualidade das bases de dados utilizadas sdo fatores determinantes. As fontes de
dados variam entre bases institucionais privadas, como registros académicos internos das
instituicdes de ensino, e bases publicas, como os Censos da Educacdo Basica (principal
instrumento de coleta de informacgdes da educacio basica [INEP 2025b]) e Superior (ins-
trumento de pesquisa mais completo do Brasil sobre as instituicdes de educacao superior
[INEP 2025a]) disponibilizados pelo Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educaci-
onais Anisio Teixeira (INEP). Além disso, € possivel construir bases proprias por meio
do cruzamento de diferentes fontes ou da aplicacdo de instrumentos como questionarios.

A aplicagdo de algoritmos de Aprendizado de Mdquina (do inglés Machine Lear-
ning) na predi¢do da evasdo escolar tem ganhado destaque, como demonstram os estu-
dos de [Kantorski et al. 2023a] e [Oliveira and Medeiros 2024]. De modo complementar,
andlises exploratdrias realizadas em trabalhos como [Martins et al. 2023] t€ém contribuido
para a compreensao dos fatores associados ao abandono escolar. Apesar das abordagens
distintas, esses estudos compartilham um elemento essencial: a utilizacdo de dados. Ini-
ciar uma pesquisa nessa area exige nao apenas conhecimento do contexto, mas também
acesso a dados relevantes, consistentes e de qualidade. A coleta de boas bases de da-
dos € uma etapa critica do processo cientifico, pois define os limites e as possibilida-
des da andlise. Bases bem estruturadas permitem a extragdo de evidéncias confidveis, a
constru¢cdo de modelos mais precisos e a identificacdo de padrdes com maior poder ex-
plicativo. Por outro lado, a auséncia de dados adequados compromete a validade dos
resultados e pode levar a conclusdes equivocadas.

A etapa de busca por bases de dados, portanto, ndo € trivial. Muitas vezes, pesqui-
sadores enfrentam dificuldades para encontrar fontes acessiveis, atualizadas e adequadas
aos objetivos do estudo. Além disso, nem sempre hd um guia claro sobre quais bases ja
foram utilizadas na 4rea, quais suas caracteristicas e limitacdes. Como demonstrado no
mapeamento sistemadtico realizado por [Nascimento et al. 2024], dos 65 trabalhos anali-
sados sobre mineracdo de dados e aprendizado de méaquina aplicados a evasao estudan-
til, apenas 23% utilizavam bases abertas, 20% bases privadas (de universidades), e 57%
sequer informavam a origem dos dados. Esse cendrio evidencia ndo apenas a caréncia
de dados abertos, mas também a necessidade de maior transparéncia e padroniza¢do na
divulgacido das fontes utilizadas.

Neste contexto, o presente trabalho propde, por meio de uma revisdo sistematica
da literatura, analisar e caracterizar as bases de dados utilizadas em estudos que abor-
dam a evasdo escolar com o uso de MDE no contexto nacional. Para apoiar a andlise dos
resultados, o Power BI foi utilizado como ferramenta para construir visualizagdes que res-
pondem de maneira objetiva as questoes de pesquisa formuladas. A partir de informagdes
como tamanho das bases, quantidade de atributos, disponibilidade (publica ou privada) e
tipos de dados analisados (académicos, socioecondmicos, demograficos etc.), pretende-se
tracar um panorama das fontes de dados utilizadas no Brasil.
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Essa caracterizacdo visa subsidiar futuras pesquisas na etapa de identificacdo de
bases de dados adequadas, além de incentivar a transparéncia, o reuso € a documentagao
de dados na area educacional. Ao fornecer um mapeamento claro das fontes mais utili-
zadas e suas caracteristicas, este trabalho pode servir como um guia para novos pesqui-
sadores, reduzir barreiras de acesso a informacdo e fortalecer a producdo cientifica na
area, promovendo estudos mais robustos, replicidveis e com maior potencial de impacto
nas politicas publicas de combate a evasdo escolar.

2. Trabalhos Relacionados

Nesta se¢do foram buscados estudos relacionados a caracterizacdo das bases de dados
utilizadas em pesquisas de MDE, com foco especifico na evasdo escolar. Além disso,
também foram consideradas revisdes sistematicas que abordam esse mesmo tema.

Batista e Fagundes [Batista and Fagundes 2023] realizaram uma revisio sis-
tematica com 35 estudos entre 2010 e 2022, destacando algoritmos como Decision Tree,
Naive Bayes e Random Forest, e a importancia de atributos educacionais, demograficos e
comportamentais. Contudo, o estudo ndo apresenta uma categorizacao sistematica das ba-
ses de dados nem detalha sua origem, estrutura ou disponibilidade ptblica. Por outro lado,
o presente trabalho, visa mapear e caracterizar de forma aprofundada bases nacionais apli-
cadas a evasao escolar, contribuindo para uma abordagem mais pratica e localizada.

Colpo et al. [Colpo et al. 2024] também realizaram revisao sisteméatica focada na
predicdo da evasdo escolar, destacando o uso predominante de dados académicos, de-
mograficos e econdmicos de estudantes de graduacdo em institui¢des publicas, com des-
taque para algoritmos ensemble, como Random Forest. O estudo aponta a escassez de
bases de dados oriundas de paises em desenvolvimento, incluindo o Brasil, onde a MDE
teria grande impacto. Apesar da andlise solida das técnicas, a caracteriza¢do das bases
permanece superficial, sem detalhar estrutura, acessibilidade ou abrangéncia.

Santos et al. [Santos et al. 2021c] analisaram 50 trabalhos nacionais e internaci-
onais sobre MDE no contexto da evasao escolar, incluindo publicacdes em portugués e
diversos niveis de ensino. O estudo destaca ferramentas, algoritmos e bases de dados,
utilizando o software Tableau para visualizagdes. Contudo, ndo aprofunda a anélise das
bases, deixando de discutir sua disponibilidade publica, tipos de dados e estrutura, além
de ndo sistematizar as bases para facilitar sua reutilizagcdo. Tal limitacdo compromete a
replicacdo e expansao dos estudos.

Complementando essa discussao, [Marques et al. 2024] apresentam um estudo de
caso aplicado a dados do Instituto Federal do Piaui, utilizando algoritmos de aprendizado
de mdquina para identificar padrdes associados a evasdo escolar. Esse trabalho exempli-
fica o uso efetivo de bases institucionais brasileiras, reforcando a importancia da curadoria
de dados e da selecao criteriosa de atributos para a constru¢ao de modelos preditivos mais
precisos. Os autores também destacam o potencial da MDE como ferramenta estratégica
para apoiar politicas de permanéncia e melhoria do desempenho académico.

Apesar das contribuicdes relevantes dos estudos mencionados, observa-se que
poucos se dedicam a uma andlise detalhada das bases de dados em si: suas origens, dis-
ponibilidade, tipos de dados e limitacdes. Nesse sentido, o presente trabalho propde um
avanco ao preencher essa lacuna por meio da caracterizagdo sistemadtica das bases utiliza-
das em pesquisas de MDE no contexto nacional.
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3. Metodologia

Este trabalho apresenta uma anélise do perfil das bases de dados utilizadas em estudos
de Mineragdo de Dados Educacionais com foco na evasdo escolar, no periodo de 2020 a
2024. A metodologia adotada baseou-se, inicialmente, em uma Revisdo Sistematica da
Literatura (RSL), cujas etapas sdo descritas na Secdo 3.1. As etapas subsequentes a RSL
correspondem a Estruturacao e Andlise dos dados.

3.1. Etapa 1: Revisao Sistematica da Literatura

Como etapa inicial do trabalho, foi realizada uma RSL, abrangendo artigos publicados em
eventos e periddicos nacionais e internacionais'. A escolha pela RSL se justifica por sua
capacidade de identificar trabalhos ja desenvolvidos, delimitar o problema de pesquisa e
apontar novas possibilidades de investigacdo [Brizola and Fatin 2017].

O objetivo principal desta revisdo € selecionar e reunir informagdes relevantes
sobre o tema proposto, com foco no contexto educacional brasileiro. As etapas de plane-
jamento, a estratégia de busca adotada, bem como os critérios de inclusdo e exclusao, sdo
detalhados ao longo desta subsecao.

3.1.1. Planejamento

Esta etapa consistiu no planejamento e elaboracdo das Questdes de Pesquisa (QP) nor-
teadoras do estudo do trabalho. Posteriormente, foram definidos os eventos e periddicos
para coleta dos artigos no foco da mineracao de dados educacionais no contexto de evasao
escolar. As QP definidas fazem referéncia exclusivamente a atributos das bases de dados
utilizadas nos trabalhos coletados. Sao elas:

* QP1) Quais artigos foram publicados por ano?
QP2) Qual a disponibilidade das bases de dados?
QP3) Quais as bases de dados?

QP4) Qual o tamanho das bases de dados?

QPS) Quais os tipos de dados analisados?

QP6) Qual a quantidade de atributos analisados?

3.1.2. Estratégia de Busca

Nesta etapa, foi definida a estratégia de busca para a identificacdo dos estudos de MDE
no contexto da evasao escolar. A busca foi realizada em bases internacionais amplamente
reconhecidas, como ACM Digital Library, SpringerLink, ScienceDirect e IEEE Xplore,
bem como em publicagdes nacionais vinculadas a Sociedade Brasileira de Computagdo
(SBC). A busca foi realizada no periodo de novembro de 2024.

Para a busca nas bases internacionais, uma string foi aplicada diretamente nas
ferramentas de busca de cada base, com filtros por titulo, resumo e palavras-chave, quando
disponiveis. Foram definidos termos-chave que compuseram a seguinte string de busca:

!Consideram-se as publicacdes internacionais que tratem de estudos realizados no contexto nacional.
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(("Full Text & Metadata":prediction of students OR school

dropout OR school retention or school failure) AND ("Full Text &
Metadata":educational data mining OR knowledge discovery OR machine
learning) AND ("Full Text & Metadata": institution or university))

No contexto nacional, foram selecionados eventos e periddicos de relevancia na
area de Informatica na Educacdo, sendo eles: o Congresso Brasileiro de Informatica na
Educacdo (CBIE), a Revista Brasileira de Informética na Educacio (RBIE), o Simpdsio
Brasileiro de Informética na Educagdo (SBIE), Workshop de Informética na Escola
(WIE), Workshop de Aplicacdes Praticas de Learning Analytics em Institui¢des de En-
sino no Brasil (WAPLA) e o Workshop sobre Educacdo em Computacao (WEI). A busca
dos trabalhos nessas fontes foi realizada manualmente, por meio da andlise dos anais
publicados em cada edi¢ao dos eventos e periddicos.

3.1.3. Critérios de Inclusdo e Exclusdao

Durante a etapa de selecdo dos estudos na revisdo sistemadtica, foram definidos critérios
de inclusdo e exclusdo a fim de delimitar de forma clara o escopo da pesquisa, além de
garantir a relevancia temdtica e a atualidade das publicacdes analisadas.

Foram incluidos os trabalhos que:

e Utilizam técnicas de Minerac¢ao de Dados Educacionais;

* Possuem como foco principal o estudo da evasdo escolar;

* Apresentam informacdes sobre as bases de dados utilizadas, seja em termos de ori-
gem, estrutura ou tipo de dados analisados (académicos, socioecondmicos, etc.);

 Estdo disponiveis integralmente para leitura e andlise.

Foram excluidos os trabalhos:

* Publicados fora do periodo de 2020 a 2024;

» Fora do escopo da pesquisa (ex.: trabalhos que nao abordam evasao escolar ou
nao utilizam MDE);

¢ N3ao analisam o contexto nacional;

* Duplicados.

Esses critérios foram aplicados ao longo da triagem dos titulos, resumos e tex-
tos completos dos trabalhos encontrados. A Figura 1 apresenta o diagrama PRISMA,
utilizado para resumir o processo de identificacdo, triagem, elegibilidade e inclusdo dos
trabalhos na RSL. O processo iniciou com 2.557 registros encontrados pelos repositorios
selecionados e ao final do processo de selecao 35 estudos foram considerados relevantes
e incluidos na analise.

3.2. Etapa 2: Estruturacao dos Dados

Ap6s a selecao dos trabalhos, foi elaborada uma planilha para estruturar a coleta das
informacdes extraidas dos artigos. As colunas da planilha contemplaram os seguintes
campos: Portal cientifico de publicacdo do artigo, Ano de Publicacdo, Titulo, Autores,
Origem da Base de Dados (institui¢do ou fonte responsavel), Quantidade de Amostras
(tamanho da base utilizada), Quantidade de Atributos, Disponibilidade da Base (publica
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2.557 registros encontrados pelos
repositorios selecionados.

IEEE: 228

ACM: 119

ScienceDirect: 28

Springer: 180

WEI 308

SBIE: 593

REIE: 264

WIE: 521

WAPLA: 26

Anais estendidos CBIE: 144

A4

272 registros selecionados.

IEEE: 182

ACM: 11

ScienceDirect: 27
Springer: 13

WEI: 11

SEIE: 20

RBIE: &

WIE: 0

WAPLA: 2

Anais estendidos CBIE: 1

2.285 registros excluidos.

Motivos:

- Fora do tema;

- Fora do periodo especificado;
- Revisdes sistematicas.

!

39 registros para elegibilidade.

IEEE: 7

ACM: 1

ScienceDirect: 2
Springer: 1

WEI 6

SEIE: 15

REBIE: &

WIE: 0

WAPLA: 2

Anais estendidos CBIE: 1

hd

A4

233 registros excluidos.

Motivos:

- Fora do tema;

- Fora do contexto nacional;
- Informaces insuficientes.

i

35 registros selecionados.

IEEE: 7

ACM: 1

ScienceDirect: 2
Springer: 1

WEI: 5

SEIE: 12

REBIE: 4

WIE: 0

WAPLA: 2

Anais estendidos CBIE: 1

4 registros excluidos.

Motivos:
- Apos leitura completa, ndo focam
diretamente no tema da revis&o.

Figura 1. Diagrama PRISMA

ou privada) e Tipos de Dados analisados. Com essa estrutura definida, os dados foram

inseridos a medida que as informagdes eram identificadas nos textos originais.

Durante esse processo, observou-se que muitas informagdes apresentavam
variagdes de nomenclatura ou estavam descritas de forma niao padronizada, o que exi-
giu um esfor¢o de padronizacdo. Para garantir consisténcia na andlise, foram definidos
intervalos numéricos para categorizar o tamanho das bases e o niimero de atributos, além
da padronizacgao dos tipos de dados em categorias como: académicos, demograficos, so-
cioecondmicos, sociais e outros.

3.3. Etapa 3: Analise dos Dados

A andlise dos dados foi realizada por meio da ferramenta de visualizacdo Power BI?. O uso
de ferramentas como o Power BI facilita a visualizacdo e interpretacao das informagdes,

Zhttps://www.microsoft.com/pt-br/power-platform/products/power-bi

458



X1V Congresso Brasileiro de Informética na Educacdo (CBIE 2025)
Anaisdo XXXVI Simpoésio Brasileiro de Informética na Educacdo (SBIE 2025)

permitindo a extracdo de insights relevantes para o contexto estudado. A planilha previ-
amente preenchida e padronizada foi carregada na ferramenta e serviu como base para a
constru¢do de visualizacdes que auxiliam na resposta as QP definidas na Sec¢do 3.1.1. A
proxima secdo apresenta os resultados obtidos, seguidos de suas respectivas discussoes.

4. Resultados e Discussoes

Nesta secdo sdo apresentadas as respostas de cada questdo de pesquisa da Secdo 3.1.1.
Para cada QP, € apresentada uma visualizagcdo que ilustra a resposta da questao.

4.1. QP1) Quais artigos foram publicados por ano?

A Figura 2 mostra a distribuicdo por ano dos trabalhos publicados na tematica. A Ta-
bela 1 apresenta os artigos que passaram pelo processo de triagem e foram selecionados
para o estudo deste trabalho. Observa-se um nimero maior de publicacdes no ano de
2023 (9 artigos), seguido pelo ano de 2021 e 2024 (8 artigos). A producdo cientifica na
area se manteve relativamente constante € com um certo crescimento ao longo dos anos,
demonstrando que a temdtica de MDE e evasdo escolar permanecem atuais e relevantes.

9
§, 8 8
5
% 5 5
3
2020 2021 2022 2023 2024
Ano de Publicagdo
Figura 2. Quantidade de artigos publicados por ano.
Ano Artigo Ano Artigo
[Brito et al. 2020] [Barbosa et al. 2023]
[Filho et al. 2020] [Carvalho et al. 2023]
2020 [Marques et al. 2020] [Dias et al. 2023]
[Oliveira et al. 2020] [Falcao et al. 2023]
[Teodoro and Kappel 2020] 2023 [Kantorski et al. 2023b]
[Colpo et al. 2021] [Magalhaes dos Santos et al. 2023]
[de Jesus et al. 2021] [Mathews de et al. 2023]
[De Lima and Krohling 2021] [Oliveira et al. 2023]
2021 [Leite et al. 2021] [Teodoro et al. 2023]
[Saraiva et al. 2021] [Correia et al. 2024]
[Santos et al. 2021a] [Kriiger et al. 2023]
[Santos et al. 2021b] [Oliveira and Medeiros 2024]
[Souza and Braga 2021] [Rabelo and Zarate 2024]
[Carneiro et al. 2022] 2024 [Rodrigues et al. 2024]
[Erica Carmo et al. 2022] [Santos et al. 2024]
2022 | [Fonseca Silveira et al. 2022] [Sousa et al. 2024]
[Souza et al. 2022] [Villar and de Andrade 2024]
[Viana et al. 2022]

Tabela 1. Trabalhos coletados.

459



X1V Congresso Brasileiro de Informética na Educacdo (CBIE 2025)

Anaisdo XXXVI Simpoésio Brasileiro de Informética na Educacdo (SBIE 2025)

4.2. QP2) Qual a disponibilidade das bases de dados?

A Figura 3 e a Tabela 2 ilustram a distribuicdo dos artigos segundo a disponibilidade
das bases de dados utilizadas: privadas, publicas, NI (Ndo Informadas — artigos que ndo
especificaram a disponibilidade da base) e ambas (artigos que utilizaram simultaneamente
bases publicas e privadas). Observa-se um nimero expressivo de estudos que utilizaram
bases privadas, o que pode estar associado ao acesso direto de pesquisadores a registros
académicos internos, frequentemente armazenados em bancos de dados institucionais ou

a questiondrios aplicados pelos pesquisadores.

25
a
2
z 20
4
@
a
210
g 5
5 3 2
0 I
Privada Publica NI Ambos
Tipo de Base
Figura 3. Disponibilidade das Bases.
Disponibilidade Artigo

[Oliveira et al. 2020]
[Marques et al. 2020]
[de Jesus et al. 2021]
[Saraiva et al. 2021]
[Santos et al. 2021a]
[Colpo et al. 2021]
Privada [De Lima and Krohling 2021]
[Leite et al. 2021]
[Fonseca Silveira et al. 2022]
[Carneiro et al. 2022]
[Souza et al. 2022]
[Erica Carmo et al. 2022]
[Viana et al. 2022]

[Mathews de et al. 2023]
[Carvalho et al. 2023]
[Falcdo et al. 2023]
[Barbosa et al. 2023]
[Oliveira et al. 2023]
[Villar and de Andrade 2024]
[Rabelo and Zarate 2024]
[Kriiger et al. 2023]
[Oliveira and Medeiros 2024]
[Rodrigues et al. 2024]
[Sousa et al. 2024]
[Correia et al. 2024]

[Teodoro and Kappel 2020]
[Filho et al. 2020]
Publica [Teodoro et al. 2023]
[Magalhaes dos Santos et al. 2023]
[Dias et al. 2023]

[Santos et al. 2021b]
Nio informado [Kantorski et al. 2023b]
[Santos et al. 2024]

Ambos

[Brito et al. 2020]
[Souza and Braga 2021]

Tabela 2. Trabalhos coletados por disponibilidade da base.

4.3. QP3) Quais as bases de dados?

Conforme ilustrado na Figura 4, foram identificadas 19 institui¢des ou entidades como
origem das bases de dados utilizadas nos estudos. A figura revela que a maioria dos tra-
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balhos (57,1%) utilizou bases privadas provenientes de instituicdes de ensino brasileiras
(institutos e universidades federais).

Ja as bases publicas, representadas na figura pelo MEC e IFCE, incluem fontes
como o INEP3, a Plataforma Nilo Pecanha (PNP)* e o IFCE em Niimeros’, cujos da-
dos sdo disponibilizados abertamente por meio de painéis interativos ou conjuntos de
microdados. A ampliacdo do acesso a bases publicas de qualidade pode contribuir signi-
ficativamente para o avanco da area e para a democratizacao das investigacoes em MDE,
especialmente entre pesquisadores com menos acesso a sistemas institucionais.

O INEP, através do Plano de Dados Abertos, sistematiza informacdes sobre o
sistema educacional brasileiro em diferentes niveis de ensino, da educagdo bésica e supe-
rior [INEP 2020]. Diversas bases de dados sdo disponibilizadas pelo INEP: indicadores
educacionais (ex.: formacdo docente, gestao escolar, taxas de rendimento); painéis inte-
rativos; microdados (censos da educacdo superior e escolar, Enade, Enem); entre outras
fontes estatisticas da educacdo brasileira.

A Plataforma Nilo Pecanha € um ambiente virtual de coleta, validagdo e
disseminacdo das estatisticas oficiais da Rede Federal de Educacao Profissional, Cientifica
e Tecnoldgica (Rede Federal) [MEC 2025]. A plataforma redne dados sobre o corpo do-
cente, discente, técnico-administrativo e gastos financeiros de cada unidade da Rede Fe-
deral através de painéis interativos e em formato .csv disponiveis para analise. Ambas as
institui¢des fornecem documentagdo clara que orienta a interpretacao dos atributos.

O IFCE Em Numeros corresponde a um conjunto de painéis que utiliza registros
académicos do Instituto Federal do Ceard para apresentar informagdes sobre o ensino,
evasdo, origem, ingresso e trajetoria de desempenho dos estudantes. A plataforma, criada
utilizando o Tableau®, possui dados de 2013 até o momento atual e permite a aplicacdo de
diversos filtros para especificar as andlises.
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Figura 4. Origem das Bases de Dados Utilizadas.

4.4. QP4) Qual o tamanho das bases de dados?

A Figura 5 apresenta uma visdo do tamanho das bases de dados, associando-as a sua
disponibilidade (publica ou privada) e a base utilizada. O tamanho das bases foi agrupado
em seis categorias: até 100 registros; de 101 a 500; de 501 a 1.000; de 1.001 a 5.000;

3https://www.gov.br/inep/pt-br/acesso-a-informacao/dados-abertos
*https://www.gov.br/mec/pt-br/pnp
Shttps://emnumeros.ifce.edu.br/
Ohttps://www.tableau.com/pt-br/products/tableau
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acima de 5.000; e NI (Nao Informado — trabalhos que nao especificaram o tamanho da
base utilizada).

Essas bases apresentam grande variabilidade de tamanho, abrangendo desde me-
nos de 100 até mais de 5.000 registros. Entre as bases publicas, destacam-se aquelas
provenientes do INEP e da Plataforma Nilo Pecanha, ambas capazes de fornecer mais
de 5.000 registros. J4 o estudo com dados da plataforma publica IFCE em Ndmeros ndo
informou o tamanho da base utilizada. No caso das bases construidas por meio de ques-
tionarios, observa-se que um estudo alcancou entre 1.001 e 5.000 registros. Esse tipo de
base pode variar bastante em tamanho, dependendo da metodologia adotada.

O uso de um volume adequado de registros é fundamental para que as técnicas
e algoritmos aplicados nos estudos consigam aprender de forma eficaz com os dados de
treinamento, possibilitando maior capacidade de generalizacdo e melhor desempenho na
fase de teste.

1 1 1 1 1 1 1 1 1 1

Quantidade de Artigos
w

i >s000 i > 5000 Ndo i Nao i 1001a i 1001a i >5000  1001a 50121000 1012500 <=100 i »5000 i »5000  1001a : »5000  1001a
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iP. Nilo Pe...; INEP NI H Inst. de Ensino H NI H Inst. de Ensina Inst. de Ensino :

........................................................................................................................................................................................................
Publica : Privada H NI Ambos H

Tamanho da Base

Figura 5. Tamanho das Bases de Dados.

4.5. QPS5) Quais os tipos de dados analisados?

Os tipos de dados identificados, apresentados na Figura 6, incluem dados acadé€micos
(ex.: disciplinas cursadas, periodo letivo, tipo de cota), demograficos (ex.: sexo, cor/raga,
idade) socioeconOmicos (ex.: renda familiar/per capita, se o estudante trabalha), de de-
sempenho (ex.: notas, coeficiente de rendimento), sociais, outros tipos e os classificados
como Nio Informados (NI).

Conforme ilustrado na Figura 6, a maioria das bases permite a extracdo de da-
dos académicos e demograficos. Destacam-se as bases institucionais, que possibilitam o
acesso a uma maior variedade de informacdes. No entanto, as bases publicas, como as
do INEP e da PNP, também oferecem ampla diversidade de dados. A principal diferenca
observada € que, entre os estudos analisados, nao foram identificados usos de dados de
desempenho provenientes dessas bases publicas.

E importante destacar que muitos trabalhos nio se restringiram a um tnico tipo de
dado. A combinacao de diferentes categorias, ou seja, uma abordagem multidimensional,
permite uma anélise mais completa dos fatores que influenciam a evasdo escolar. Essa
pratica torna os estudos mais fundamentados, contribuindo para uma compreensao mais
aprofundada do problema e para o desenvolvimento de estratégias de intervengdo mais
eficazes.
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Figura 6. Tipos de Dados das Bases Utilizadas.

4.6. QP6) Qual a quantidade de atributos analisados?

A Figura 7, traz uma visao sobre a quantidade de atributos/caracteristicas analisados nos
trabalhos. A quantidade de atributos também foi agrupada em 6 categorias: Até 10 atri-
butos; Entre 11 e 20; Entre 21 e 30; Entre 31 e 40; Acima de 40 atributos e os NI (Nao
informado — trabalhos que nao especificaram a quantidade de atributos utilizados).

Nesta andlise, observa-se que, entre as bases privadas, a maior diversidade de
atributos estd presente nas bases oriundas de instituicdes de ensino. Nessas bases, os
trabalhos coletados utilizaram desde menos de 10 até mais de 40 atributos, sendo mais
comum o uso entre 11 e 20 atributos. Entre as bases publicas, também se verificou certa
diversidade, embora a maioria dos estudos tenha utilizado até 20 atributos. Destaca-se
que, com a base do INEP, foi possivel coletar mais de 40 atributos para anélise.

A utilizacdo de uma diversidade adequada de atributos € essencial para que os
modelos de andlise possam capturar com maior precisdo os padrdes presentes nos da-
dos, contribuindo para a constru¢do de modelos mais robustos e para a caracterizacao de
indicadores que influenciam a evasdo escolar.
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Figura 7. Quantidade de Atributos das Bases Utilizadas

5. Consideracoes Finais

Este trabalho teve como objetivo caracterizar as bases de dados utilizadas em estudos
de Mineracao de Dados Educacionais (MDE) no contexto da evasdo escolar. Por meio
de uma Revisdo Sistemadtica da Literatura, foram encontrados 2.557 registros nos repo-
sitorios selecionados e, ao final, foram selecionados 35 trabalhos cujas informagdes foram
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analisadas e organizadas com o propdsito de compreender as caracteristicas das bases uti-
lizadas nas pesquisas.

As bases identificadas abrangem tanto fontes publicas quanto privadas, incluindo
registros académicos internos das instituicdoes de ensino, bem como dados publicos dis-
ponibilizados pelo INEP e pela Plataforma Nilo Pecanha. Observou-se que a maioria dos
trabalhos utiliza bases privadas (71,4%), o que, em geral, proporciona acesso a conjuntos
de dados com maior volume, variedade de atributos e diversidade de tipos de dados. No
entanto, as bases publicas também se mostraram relevantes e abrangentes. Estudos ba-
seados nessas fontes conseguiram trabalhar com uma quantidade expressiva de registros
e atributos, refletindo o esfor¢o continuo de coleta promovido por instituicdes como o
INEP, por meio dos censos da educacao basica e superior.

Os resultados reforcam a importancia da disponibilidade e da qualidade das ba-
ses de dados para o desenvolvimento de estudos robustos em MDE. A caracterizacdo
apresentada neste trabalho ndo apenas resume informacdes relevantes sobre as fontes de
dados utilizadas, mas também oferece um ponto de partida para futuros pesquisadores
que enfrentam desafios para obter dados confiaveis e relevantes.
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